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Contexte théorique : modele multivarié de la créativité

Personnalité

v

Processus —P Production

\
/ .
Affect

Deux grands types d’approche du processus :

* processus = séguence

- p. ex. préparation — incubation — illumination — vérification (Wallas, 1926)
- offre une description relativement détaillée et compléte du processus
- mais peu parcimonieux (beaucoup d’étapes), difficile a soutenir empiriquement
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Contexte théorique : modele multivarié de la créativité

Personnalité

Processus

v\
Affect /

v

Production

Deux grands types d’approche du processus :

* processus = séguence

- p. ex. préparation — incubation — illumination — vérification (Wallas, 1926)
- offre une description relativement détaillée et compléte du processus
- mais peu parcimonieux (beaucoup d’'étapes), difficile a soutenir empiriquement

* processus = itérations
(Bink & Marsh, 2000)
- deux grandes classes de processus
- fonctionnent en paralléle ou alternance
- « début » et « fin » moins rigide

I:> description plus simple, plus réaliste

Processus
Génération Sélection
Production Tri, critique
Exploration Evaluation
Nouveauté Organisation
Originalité Formalisation
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* analyses des relations entre les trajectoires et d’autres variables
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Plusieurs intéréts des études longitudinales (Baltes & Nesselroade, 1979)

« identification directe de trajectoire intra-individuel (changement au fil du temps)
* identification de différence inter-individuelles dans les trajectoires

 analyses des relations entre différentes trajectoires

* analyses des relations entre les trajectoires et d’autres variables

Mais peu d’études longitudinales du processus créatif !
Causes possibles :
« cout élevé (longue durée, mesures intensives)

» gestion des données manquantes parfois difficile
« analyses de données parfois complexes, peut nécessiter des modéles avancés
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* analyses des relations entre les trajectoires et d’autres variables

Mais peu d’études longitudinales du processus créatif !
Causes possibles :
* colt éleve (longue durée, mesures intensives)

» gestion des données manquantes parfois difficile
 analyses de données parfois complexes, peut nécessiter des modéles avancés

Plusieurs questions importantes sur le processus (Lubart, 2000)
* organisation/articulation temporelle de différents sous-processus
* implications pratiques (notamment sur la production créative)

I:>Les études longitudinales du processus peuvent apporter des
éléments de réponse a ces questions
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Représenter graphiquement ces changements

Tester et comparer différentes méthodes d’estimation
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Représenter graphiquement ces changements

Tester et comparer différentes méthodes d’estimation

Analyses exploratoires liés aux trajectoires :
* Les trajectoires de processus sont-elles liées entre elles? avec celles d’humeur ?
* La qualité de la production créative est-elle associée aux processus ?
(changement, Vii)
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Procédure

* questionnaire distribué une fois au début + consignes

* une mesure aprés chaque journée ou demi-journée de travalil
* suivi au milieu de I'atelier & a la fin
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Procédure

* questionnaire distribué une fois au début + consignes

* une mesure aprés chaque journée ou demi-journée de travalil
* suivi au milieu de l'atelier & a la fin

Mesures

» Génération et Sélection : mesurés plusieurs fois dans les 4 groupes
* Humeur (calme, éveil, bien-étre) : mesurée plusieurs fois dans 3 groupes (CFCs)
 Personnalité : mesurée une seule fois (au début) dans les 4 groupes

» Qualité de la production finale: mesurée une seule fois (a la fin, évaluation par
I'enseignant) dans 3 groupes (CFCs), dont 2 avec grille standard (G).
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Méthode illustration . . 6
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:} Le temps peut étre traité d’'une maniére plus flexible
(e.g., Wohlwill, 1970; Singer & Willet, 2003)

Temps = Processus

Début
Photo
Décoration 1/8 ;
[llustration

2/8 ; 3/8 ;

Milieu
1/10 ; 2/10 ; 3/10 ; 4/10 ; 5/10 ; 6/10 ; 7/10 ; 8/10 ; 9/10 ; 10/10
: 5/8
112 ;2/12 ;3/113 ; 4/12;5/12 ; 6/12;7/12 ; 8/12 ;9/12 ; 10/12 ; 11/12 ; 12/12

4/8

Fin

; 6/8 ; 7/8 ; 8/8

Graphisme 1/10; 2/10 ; 3/10 ; 4/10 ; 5/10 ; 6/10 ; 7/10 ; 8/10 ; 9/10 ; 10/10
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Premieére solution : régression linéaire (cf. graphs précédents)
> en faisant plusieurs régressions par sujet, on obtient :
* un intercept pour chaque sujet (B3, ; score predit au temps 0)

* une ou plusieurs pente par sujet (3, B, ; effet du temps linéaire, quadratique, etc.)

Par extension, on peut calculer :

* la moyenne des intercepts de tous les sujets (score moyen prédit au temps 0)

* la variabilité inter-individuelle de l'intercept (dispersion autour de l'intercept moyen)
* la moyenne des pentes de tous les sujets (trajectoire moyenne prédite)

* la variabilité inter-individuelle de la pente (dispersion autour de la pente moyenne)
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Introduction Pourquoi modéliser ’ensemble des données ?

processus . . o s . P . Y

études long. * raison théorique : synthétiser I'information, généraliser (inférence sur le processus)
objectifs * raison pratique : groupes trop petits pour étre modélisés séparément

Méthode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

Premieére solution : régression linéaire (cf. graphs précédents)
> en faisant plusieurs régressions par sujet, on obtient :

* un intercept pour chaque sujet (B, ; score predit au temps 0)

* une ou plusieurs pente par sujet (3, B, ; effet du temps lin€aire, quadratique, etc.)

Par extension, on peut calculer :

* la moyenne des intercepts de tous les sujets (score moyen prédit au temps 0)

* la variabilité inter-individuelle de l'intercept (dispersion autour de l'intercept moyen)
* la moyenne des pentes de tous les sujets (trajectoire moyenne prédite)

* la variabilité inter-individuelle de la pente (dispersion autour de la pente moyenne)

Intéressant en principe, mais plusieurs problémes avec la RLM :

* gestion des données manquantes

* analyses laborieuses (estimations pour chaque sujets, ré-analyse de ces estimations)
* surestimation de certains paramétres (variabilité de l'intercept et de la pente)

« taux d’erreur de Type | potentiellement élevé
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&tudes long. - estimation simultanée de tous les parameétres (moyB,; varB, ; moyB, ; varB,; ...)
objectifs » estimation plus fiables (en particulier des paramétres de variabilité)

Methode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.
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Modéliser I'ensemble des données (MCL)

Créatif
Introduction Deuxieéme solution : Modele a Croissance Latente (MCL)
processus . . . . > . . . .
&tudes long. « estimation simultanée de tous les parametres (moyB, ; varB, ; moyB, ; varB,; ...)
objectifs « estimation plus fiables (en particulier des parametres de variabilité)
* supporte (sous certains postulats) les données manquantes, méme nombreuses :
Méthode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.
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Introduction
processus
études long.
objectifs

Méthode
sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

GENERATION (MOYENNES, EFFETS FIXES)

b0 b1 (tlin.)
Régression par sujet 3.09* -.90*
Modéle Croissance Latente 3.06* —-.85*
GENERATION (VARIANCES, EFFETS ALEATOIRES)

b0 b1 (tlin.)
Régression par sujet 48" 1.8*
Modéle Croissance Latente 14 .92*
SELECTION (MOYENNES, EFFETS FIXES)

b0 b1 (tlin.)
Régression par sujet 3.01* 27
Modéle Croissance Latente 3.03* 23
SELECTION (VARIANCES, EFFETS ALEATOIRES)

b0 b1 (tlin.)
Régression par sujet .55* 1.7*
Modéle Croissance Latente .32* 1.1*
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10

Créatif
Introduction GENERATION (MOYENNES, EFFETS FIXES)
processus .
études long. b0 b1 (tlin.)
objectifs Régression par sujet 3.09* -.90*
Modéle Croissance Latente 3.06* -.85*
Méthode
sujets, mesures .. Estimations
variable temps (VARIANCES, EFFETS ALEATOIRES) " similaires des
. 7 moyennes
: b0 b1 (tlin.) (effets fixes)
Graphl_qtues Régression par sujet 48* 1.8*
par sujets Modéle Croissance Latente 14 .92*
par groupes
Modéles
RLM
MCL SELECTION (MOYENNES, EFFETS FIXES)
. b0 b1 (t lin.
Résultats my : : 3.01" (2 in.)
—comparaison égression par sujet . 27
trajectoires Modéle Croissance Latente 3.03* 23
VD = production
_ _ SELECTION (VARIANCES, EFFETS ALEATOIRES)
Discussion
apport théorique b0 b1 (tlin.)
sur la méthodo. Régression par sujet .55* 1.7*
Modéele Croissance Latente 32* 1.1*
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Créatif
Introduction (MOYENNES, EFFETS FIXES)
processus _
études long. b0 b1 (tlin.)
objectifs Reégression par sujet 3.09* -.90*
Modéle Croissance Latente 3.06* —-.85*
Méthode
sujets, mesures . Estimations
variable temps GENERATION (VARIANCES, EFFETS ALEATOIRES) “ similaires des
: 7 moyennes
ot Régression par sujet .48* 1.8*
par sujets Modéle Croissance Latente 14 .92*
par groupes
Modeéles
RLM RLM surestime
MCL SELECTION (MOYENNES, EFFETS FIXES) les variances
: (effets aléatoires)
. b0 b1 (tlin.
Résultats = _ : e (27|n )
comparaison égression par sujet . :
trajectoires Modeéle Croissance Latente 3.03* 23
VD = production
_ _ SELECTION (VARIANCES, EFFETS ALEATOIRES)
Discussion
apport théorique b0 b1 (tlin.)
sur la méthodo. Régression par sujet .55* 1.7*
Modéle Croissance Latente .32* 1.1*
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Introduction
processus
études long.
objectifs

Méthode
sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

Choix du meilleur MCL :

GENERATION

p Deviance
lin. 6 912.8
quad. 6 923.8
lin.+ quad. 10 895.6
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Créatif
Introduction Choix du meilleur MCL : Graphique correspondant :
processus

études long. GENERATION Tous les groupes

objectifs . i

p Deviance

Méthode lin. 6 912.8 |

sujets, mesures quad. 6 923.8

variable temps lin.+ quad. 10 895.6

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

Pente linéaire moyenne = - 0.86*
Variance de la pente linéaire = 1.1*

Pente quadratique moyenne = 0.91
Variance de la pente quadratique = 11.3*

Génération
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Trajectoires les mieux ajustees

11

Créatif
Introduction Choix du meilleur MCL : Graphique correspondant :
processus
études long. GENERATION Tous les groupes
objectifs . i
p Deviance
Méthode lin. 6 912.8 |
sujets, mesures quad. 6 923.8
variable temps lin.+ quad. 10 895.6

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

Pente linéaire moyenne = - 0.86*
Variance de la pente linéaire = 1.1*

Pente quadratique moyenne = 0.91
Variance de la pente quadratique = 11.3*

SELECTION

Deviance
lin. 6 825.1
quad. 6 832.1
lin.+ quad. 10 792.3

Pente linéaire moyenne = 0.35
Variance de la pente linéaire = 1.1*

Pente quadratique moyenne = - 2.4*
Variance de la pente quadratique = 4.53*

Génération

Sélection

Temps = Processus
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Dynamique Le processus préedit-il la production -
Créatif
Introduction Régression linéaire multiple
gzjggzsigig VD = évaluation de la production créative
objectifs R2 ajUSté =0.46
] b, err. stand. p-val.
w Processus
sujets, mesures Géner. pente lin. -0.481 0.162 0.006
variable temps Sélect. pente lin. 0.156 0.160 0.341
Géner. Vii 0.415 0.160 0.016
Graphiques Sélect. Vi -0.291 0.144 0.054
par sujets Personnalité
par groupes plasticité -0.109 0.154 0.486
divergence -0.489 0.143 0.002
Modéles convergence 0.328 0.148 0.036
RLM
MCL
Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production
Discussion
apport théorique
sur la méthodo.
++
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Créatif
Introduction Régression linéaire multiple
processus VD = évaluation de la production créative
études long. 5 .
objectifs R ajUSte =0.46
] b, err. stand. p-val.
w Processus
sujets, mesures Géner. pente lin. -0.481 0.162 0.006
variable temps Sélect. pente lin. 0.156 0.160 0.341
Géner. Vii 0.415 0.160 0.016
Graphiques Sélect. Vii -0.291 0.144 0.054
par sujets Personnalité
par groupes plasticité -0.109 0.154 0.486
divergence -0.489 0.143 0.002
Modéles convergence 0.328 0.148 0.036
I\R/IIEZI\C * Processus :
- Lien négatif entre la pente de Génération et I'évaluation
Résultats — la diminution de Génération au fil du temps est positivement associé a I'éval.

comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

- Lien positif de la variabilité intra-individuelle de Génération

— ['alternance entre des phases intenses et peu intenses de Géner. est bénéfique
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Dynamique Le processus predit-il la production ~
Créatif
Introduction Régression linéaire multiple
Z[Sggzsigig VD = évaluation de la production créative
objectifs R2 ajusté =0.46
] b, err. stand. p-val.
—Mej[hOde Processus
sujets, mesures Géner. pente lin. -0.481 0.162 0.006
variable temps Sélect. pente lin. 0.156 0.160 0.341
Géner. Vii 0.415 0.160 0.016
Graphiques Sélect. Vi -0.291 0.144 0.054
par sujets Personnalité
par groupes plasticité -0.109 0.154 0.486
divergence -0.489 0.143 0.002
Modéles convergence 0.328 0.148 0.036
I\R/IIE:“C * Processus
- Lien négatif entre la pente de Génération et I'évaluation
Résultats — la diminution de Génération au fil du temps est positivement associé a I'éval.
comparaison - Lien positif de la variabilité intra-individuelle de Génération
trajectoires ral h . . Gé sn&f
VD = production — l'alternance entre des phases intenses et peu intenses de Géner. est bénéfique
Di _ * Personnalité
%rique - Divergence = fort non-conformisme, faible agréabilité, faible inhibition
sur la méthodo. — négativement associé a I'évaluation de la production...
- Convergence = persévérance, exigence, caractére consciencieux
++ — positivement associé a I'évaluation de la production
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Créatif

Introduction Trajectoires moyennes

gﬁggzﬁgig_ » Génération diminue linéairement au fil du processus

objectifs » Sélection augmente progressivement, atteint un pic vers le milieu et diminue a la fin
Meéthode Il existe une forte variabilité inter-individuelles des trajectoires

sujets, mesures

variable temps Prédicteurs de la production créatives

Graphigues * La dynamique du processus permet de prédire en partie la production

par sujets * La personnalité joue également un réle important
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.
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Apport théorique - résumé des resultats

Créatif

Introduction Trajectoires moyennes

processus « Générati dimi linéai t fil d

études long. énération diminue linéairement au fil du processus

objectifs » Sélection augmente progressivement, atteint un pic vers le milieu et diminue a la fin
Méthode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion

apport théorique

sur la méthodo.

Il existe une forte variabilité inter-individuelles des trajectoires

Prédicteurs de la production créatives

* La dynamique du processus permet de prédire en partie la production
* La personnalité joue également un réle important

MCL multivariés (pas détaillé précédemment)

* Les trajectoires de Génération et Sélection sont positivement associées

* Peu de lien entre processus et I'hnumeur; une seule exception notable :
la diminution de Génération est associé a une augmentation de la bonne humeur

Liens entre processus et personnalité (pas détaillé précédemment)
* Plasticité et Convergence sont associées a un haut score de Génération et Sélection
au début du processus
* Divergence est associé a un bas score de Génération et Sélection au début du proc.
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Créatif

Introduction Variable temps

processus . . . . . "y . . , . s
études long. * important de choisir une opérationnalité représentative du processus étudié
objectifs » « temps = vagues » est parfois inapproprié

Méthod * LANOVA a mesures répétée est peu flexible vis-a-vis de la définition du temps
éthode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.
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Sur la méthodologie

Créatif

Introduction Variable temps

processus . .. . . " p . . .,
études long. * important de choisir une opérationnalité représentative du processus etudié
objectifs » « temps = vagues » est parfois inapproprié

Méthod * L'ANOVA a mesures répétée est peu flexible vis-a-vis de la définition du temps
éthode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique

sur la méthodo.

Plusieurs apports importants des modeéles avancés

» « temps = processus » + MCL — regroupements de différents temps de mesures
« estimation des trajectoires & Vii — information sur la dynamique du processus
 approche multivariée — compréhension plus globale de la créativité

RLM vs MCL

* MCL est préférable (estimations moins laborieuses et plus fiables)
* RLM peut étre utilisée pour les effets fixes (e.g., pentes moyennes)
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Sur la méthodologie

Créatif

Introduction Variable temps

processus . .. . . " . . . .,
études long. * important de choisir une opérationnalité représentative du processus etudié
objectifs » « temps = vagues » est parfois inapproprié

Méthod * L'ANOVA a mesures répétée est peu flexible vis-a-vis de la définition du temps
éthode

sujets, mesures
variable temps

Graphiques
par sujets
par groupes

Modéles
RLM
MCL

Résultats
comparaison
trajectoires
VD = production

Discussion
apport théorique
sur la méthodo.

Plusieurs apports importants des modeles avancés

» « temps = processus » + MCL — regroupements de différents temps de mesures
» estimation des trajectoires & Vii — information sur la dynamique du processus
* approche multivariee — comprehension plus globale de la créativité

RLM vs MCL

* MCL est préférable (estimations moins laborieuses et plus fiables)
* RLM peut étre utilisée pour les effets fixes (e.g., pentes moyennes)

Limites...

* nombre de sujets relativement faible

+ évaluation des productions faite par une seule personne par groupe

* beaucoup d’analyses exploratoires, réplication nécessaire

* écoles d’arts appliqués seulement — qu’en est-il dans d’autres contextes ?
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Introduction bibliographie
Méthode détails MCL
Graphigues exemple MCL multivarie
Modeles pentes processus

] pentes humeur
Résultats

. . processus et humeur
Discussion

+ Annexes +

variabilité intra-individuelle

détails sur les facteurs de personnalité

personnalité et processus

profils des sujets avec les meilleures évaluations
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Introduction

Méthode

Graphiques

Modéles

Résultats
Discussion

+ Annexes +
biblio
détails MCL
MCL multivar.
pentes proc.
pentes hum.
proc. & hum.
var. intra. indiv.
détails pers.
pers. & proc.
profils

Baltes, P. B., & Nesselroade, J. R. (1979). History and rationale of
longitudinal research. In J. R. Nesselroade, & P. B. Baltes (Eds.),
Longitudinal research in the study of behavior and development (pp. 1-39).
New York, NY : Academic Press.

Bink, M. L., & Marsh, R. L. (2000). Cognitive regularities in creative
activity. Review of General Psychology, 4(1), 59-78.

Lubart, T. (2000). Models of the Creative Process: Past, Present and
Future. Creativity Research Journal, 13(3-4), 295-308.

Singer, J. D., & Willett, J. B. (Eds.). (2003). Applied Longitudinal Data
Analysis: Modeling Change and Event Occurrence (1er éd.). Oxford
University Press, USA.

Wohlwill, J. F. (1970). The age variable in psychological research.
Psychological Review, 77, 49-64.



Approche
Dynamique
du Processus

17

Details sur le MCL

Créatif
Introduction Equations du MCL Exemple de figure
Methode « Niveau 1 (temps) A
Graphiques Y=mtmt)+e
var. I, moy. B, moy. B, var. I,

Modeles * Niveau 2 (individus)

Ty = Boo T Ty
Résultats T, =B 1,

_ _ Intercept

Discussion

+ Annexes +
biblio
détails MCL
MCL multivar.
pentes proc.
pentes hum.
proc. & hum.

var. intra. indiv.

détails pers.
pers. & proc.
profils

=1 =

var. € var. € var. € var. € var. € var. €
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Créatif
Introduction
Méthode .
approprié
Graphiques bien pensé
Modéles cohérent
Résultats équilibre
Discussion bien réalisg
. Bussi. tech
+ Annexes + Production réussl. tec
biblio Créative unique, spég.
détails MCL
MCL multivar. inattendu
pentes proc.
pentes hum. riche
proc. & hum.
var. intra. indiv. complexe
détails pers.
pers. & proc. vif, dynam.
profils
percutant

créatif
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Introduction

Méthode

Graphiques

Modéles

Résultats
Discussion

+ Annexes +
biblio
détails MCL
MCL multivar.
pentes proc.
pentes hum.
proc. & hum.

var. intra. indiv.

détails pers.
pers. & proc.
profils

GNRB1T

0.34

GNRB1T2

0.36

SLCTb1T

* %%
0.54

SLCTh1T2

Note. les b, sont
négativement
associés aux
pentes.
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Introduction B A G

HEb1T N
Méthode * ***

Graphiques 0.37 0.74

10

05

i}

Modéles

06

Résultats

0.4
1

HCb1T **

0.44

Discussion

0.z
1

0.0

+ Annexes +
biblio
détails MCL
MCL multivar.
pentes proc.
pentes hum.
proc. & hum.
var. intra. indiv.
détails pers.
pers. & proc.
profils

-0.2
1

-04

-0.6
1

o HPb1T

an

05

T T Note. les b, sont
] aussi en lien positif.

-05 ik} a5 10 -05 ik} s
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Processus et humeur (pentes linéaires)

Introduction

Méthode

Graphiques

Modéles

Résultats
Discussion

+ Annexes +
biblio
détails MCL
MCL multivar.
pentes proc.
pentes hum.
proc. & hum.
var. intra. indiv.
détails pers.
pers. & proc.
profils

02 00 02 04 0B

-08

-0 -04 02 00 02 04 08

GNRB1T

-

0.34

-0.40

-0.41

o

SLCTh1T

-017

So| |7

HEb1T

0.37

*kk

0.74

HCb1T

*%*

0.44

HPb1T

0.5

oo

0s

1.0

0.0 [k}

-0.5

i} 05

-05

Note. Pas de
liens entre les
b, du proc. et
les b, de 'hum.
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|ntroduction D.I2 D.I4 D.IB D.IS 1.ID D.I2 DI4 D.‘B D.IS
gnrVii * * . P =
Methode 0.37 0.40 0.32 061 |:
Graphiques Rt -8
Modeéles ;_ . e : slctVii . .
a1 Lo 0.30 023 0.31
Résultats sl oWAe L,
Discussion K e i -2
o . eVii * | .
+ Annexes + I T | R o 026 035 |
biblio A v
détails MCL . . i
MCL multivar. — - s =
pentes proc. 2]l .0 ° . . e s 5 hcVii %* % X
pentes hum. a o ° . o o " ]
proc. & hum. I A | N © Y v 0.57
var. intra. indiv. el et . e et
détails pers. S o . ® . © ° | )
pers. & proc. " =7 oo =0 hoVii i
. . . . o pVii -
rofils \ = ..
P S e es | . Note. GnrVii est
VN ®  aussiassociée a
s S "= lamauvaise
GRS B U L Lyt b humeur moyenne.
0.4 06 0.5 1.0 0z 04 06 [uks} 1.0
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Créatif
Introduction Personnalité Processus
Méthode

20 (11)*
Graphiques @vm
— PLAST . R2=.45 (.12)***
Modéles 58 (.09)
74 (.09)*
Résultats
Discussion
59 (1) 34 (1)

+ Annexes + @

biblio ‘ 22 ()

détails MCL .23 (12)*

MCL multivar. @

pentes proc. . 67 (1) R2=.62 (.10)***

pentes hum. -53 (1)

proc. & hum.

var. intra. indiv. s

détails pers. 49 (.08)

pers. & proc.

prOﬁlS 55 (.08)** CONV .78 (.06)***

: 54 (.08)*** o
Note. D’apres
A7 (.09)*** First, Ghisletta,
& Lubart (2010).
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|ntroductlon 2 A ] 1 2 24 26 28 30 32 34
PLAST * O
Méthode -
an 0.25 0.31 0.31 -
Graphiques -
Modeles o, DIV . . *
ek 0.36
. o TR s s -0.31 -0.26 0.
Résultats .
Discussion i — — = o
°0 o S ?e CONV * -
+ Annexes + ° 25T 033 I
g ye o 014
biblio T, ’ ' -
détails MCL 7o i
MCL multivar. o & Lo
pentes proc. o %om% e ,,3? D s o ‘s GNRbO
pentes hum. - %o f5T © e N P
proc. & hum. - . 7. IR ° % et 0.24
var. intra. indiv. N . e .o
détails pers. -
2 . . . L
pers. & proc. 0 : _ B
profils S e . " ea, sLcTbo |
N Coe .00 Lo " Note. Peu de
R R e A D T R L= liens entre les
e, PG e e, g 0o, ° . pentes du proc.
ID ID TO ID T T T - ;‘% T c‘I - I0 T T ﬂI T T - DOD = T 1 T ) et |a pers.
1.4 -05 05 10 15 =20 -1.0 00 05 10 15 25 30 38
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. CFC décoration, sujet 3 CFC illustration, sujet 2 CFC graphisme, sujet 8
Introduction
7 sélec. E“m éVF" sélec. num éVF“ sélec. p“m é"‘Ei‘
, T genen . s T genar . . T genén . pls.
Meéthode
7 N
. ™
Graphiques oY 4 N . > - |
z \ /7 z W—_ z
A N \ 7 S Rl
Modeles P N\ < & A & \ _
— ’ -
Résultats “ / 7 NTN
N \
7 S
Discussion i — . . ‘ . . ‘ . . ‘ . . ‘ —
02 0.4 06 08 1.0 0.z 04 0.6 08 10 0.z 0.4 05 0.5 10
A Temps = Fraction du processus Temps = Fraction du processus Temps = Fraction du processus
+ Annhexes +
biblio CFC décoration, sujet 1 CFC illustration, sujet 7 CFC graphisme, sujet 9
détalls MCL 7 — sélec hum, Eveil — sélec hum. &veil — célec i, Esveil
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